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A Model is Designed and trained to Answer Questions

  X
(input)

 Y
(label)

model

 Example: X is an image from a camera; Y is a discrete 
variable e.g. Y in {animal, human, plane, truck, car}.
 1. Best Guess for Y: which category best describes X?
 2. Ranking on Y: Is X more a car than an airplane?
 3. Distribution on Y: give an estimate of P(animal | X)
 4. Best Guess for X: among all images of airplane, give me 
the best one.
 5. Ranking on X: is this image more of a truck than that one?
 6. Distribution on X: among all images of airplanes, how 
likely is this one? 

Goodness

For each question, a different learning strategy is required
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Do not answer a more complex question than necessary

 1. Best Guess for Y: which category best describes X?
 2. Ranking on Y: Is X more a car than an airplane?
 3. Distribution on Y: give an estimate of P(animal | X)
 4. Best Guess for X: among all images of airplane, give me the best one.
 5. Ranking on X: is this image more of a truck than that one?
 6. Distribution on X: among all images of airplanes, how likely is this one? 

 The questions are in increasing order of complexity.
 The machine should be designed and trained to answer the simplest 
question possible. 
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 What is a model?

  X
(input)

Y
(label)

contrast
function

 A model measures the goodness of a combination of 
observed variables (X) and variables to be predicted (Y).
 Probabilistic approaches compute the distribution P(Y|X), 
and choose the Y that maximizes it.
 Sometimes, we do not need probabilities.
 Example: driving a robot. When the robot faces an 
obstacle, it MUST turn left of right. Computing a 
distribution of steering angles is of little use.
 Question: why estimate the whole distribution  P(Y|X) 
when we are only interested in picking the best value of Y?

Goodness
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Energy­Based Models

X Y

E(W,Y,X)

W

 E(W,Y,X): is a scalar energy function (a.k.a. Contrast 
function) that measures the “compatibility” between Y and X. 

 W is the parameter to be learned.

 MAP Inference: Given an input X, find the value of Y that 
minimizes the energy:

 Probabilistic Prediction: Given an input X, compute the 
conditional distribution over Y (Gibbs Distribution):

 For decision making, we need no normalization.
Y

E(W,Y,X)

Y
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MAP Inference with Energy­Based Models
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(a.k.a MaxEnt)
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Linear Model + Margin Loss + Regularization = SVM

Minimize the hinge loss: make the energy of all the 
“good” answers smaller that the energy of any “bad” 
answer by at least m (the margin).

Minimize the Regularization term: Make W as short 
as possible.

This is equivalent to keeping ||W|| constant, while 
maximizing m. 
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Architecture

We can put anything we want in the box.

The energy can be a very complicated 
non­linear function of X,Y, and W (e.g. A 
neural net, a graphical model, an HMM, 
Markov Random Field,....).

The internal structure of the box is called 
the architecture of the model.

X Y

E(W,Y,X)

W
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Finding the Y that minimizes the energy
may be non­trivial
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